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Precizios allattartasi technologiak — ingyenebéd van?
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Adattudomanyl1 projekten gondolkodva...
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Ha egy gépi tanulasi feladatrol gondolkodunk...
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Metalearning

Koncentraljunk a modell helyett az adatokra,

és tegyunk fel néhany kérdést:

« hogyan teljesitene egy bizonyos modell az
adatokon?

« mennyl! a varhato futasi ideje annak a
modellnek az adatokon torténd
hangolasanak?

o az adott modell hiperparaméterel
igényelnek-e hangolast az adatokon, vagy az
alapértelmezett beallitasok hasznalata
rendben van?

Hiperparaméter: értékei iranyitjak a tanulasi folyamatot, és
meghatarozzak a modellparaméterek értékeit, amelyeket a

tanulasi algoritmus végul megtanul. A modell nem valtoztathat

ezek értékein a tanulasi folyamat soran

Szakérts tudasa
e amodellek teljesitményhatarai
e a modellek id6Sbeli és térbeli
komplexitasa
e amodellek értelmezhetsége

Szakérto tapasztalatai
e a korabbi projektek soran rogzitett
dontések és azok eredményet
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Metafeatures (MF):az els6dleges tanulasi
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Metafeatures

MF type Abbr  #  Description

Simple SL 17  Simple measures

Statistical ST 7 Statistics measures

Int. theoretic I'T 8 Information theory measures
Landmarking LM 9 Performance of some ML algorithms
Model-based MB 17  Features extracted from decision trees
Time 11 5 Execution time of some ML algorithms
Complexity CO 14  Measures analyzing complexity
Complex Network  CN 9 Complex network property measures




Es hogy miért egyre fontosabb? Napijainkra. ..

* 2023-ban a precizids allattartasi technologiak piaca elérte a 6,2 milliard
dollart

* 2028-ra a prognozis 11,2 milliard dollar

* az Burépai Unidban 111,5 milli6 allategység van 2023-ban

* hardware, software és szolgaltatas

* (fej6)robotok, precizids takarmanyozas, megtigyelés, azonositas és
nyomon kovetés

* applikaciok: tejtermelés, takarmanyozas, allategészségligy és viselkedés,
tenyésztés, allatok valogatasa, testsuly-elemzés, pénziigyl menedzsment



Ko6szonom a megtisztelo tigyelmet!

= 1IT'S TOO GCODP TO BE TRUE.
IT USUALLY IS
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